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Barcodie nasil ¢calisir,
neden boyle kurduk?

Barkodsuz urtnler icin kasa yazihmina gomulen gorsel tanima servisi: mimari,

teknoloji kararlari ve alternatifleri, dlcimler, guvenlik ve bilinen sinirlar.

Bu dokiman Barcodie'nin nasil galistigini, hangi teknolojiyi neden sectigimizi ve iddialarimizin
arkasindaki dlciimleri anlatir. Her iddianin yaninda kaynagi yaziyor: % Oletiik (kendi verimiz ve
kodumuz, tekrar Uretilebilir) veya & Gerekee (literatiir, miihendislik degerlendirmesi — heniiz

dlgmedik). Olgcmedigimiz seyleri ayrica §9 Bilinen sinirlar bdlimiinde listeledik.

1. Ozet

Firin, manay, sarkUteri ve kafeterya Urlnlerinin barkodu yok. Bugiin kasada bu Uriinler dokunmatik

ekranda onlarca Uriinlik bir 1zgaradan elle seciliyor: yavas, hataya acik, yeni personel igin zor.

Barcodie kasaya bakan bir kameranin karesini alir ve POS'un kendi triin kodunu ( sku ) doner. Fiyati
POS hesaplar, agirligl onayli terazi verir; biz sadece "bu hangi trtiin" sorusunu cevaplariz. Model
egitimi yoktur: yaygin trlinler POS katalogu senkronlaninca otomatik taninir, geri kalani icin kasada 3

fotograf yeter. Emin olmadigimizda tahmin yazmayiz — kasiyere en olasi adaylari gosteririz.



SONUG KAYNAK

Tek Urdn, isletme 3 foto %92,5-100 dogru (ilk tahmin) Tepeden kasa acisi, 40 kare,
ekledikten sonra 3 model

Tek trln, kurulum gand (hic  Dogru trin ilk 3 adayda %95-100; Ayni set, katalogla sinirli
foto yok) ilk tahmin %73-90 arama

Otomatik onay (kasiyere Tahminlerin %38,8'i, bunlarin 340 gorsel, capraz
sormadan) %99,2'si dogru dogrulamalr*

Tanima suresi (embedding) 47 ms CPU - 22 ms GPU, tek kare % Apple M5; sunucu

donaniminda olgulmedi

Karisik tepside Urtin sayma Adet dogrulugu %93 (yol haritasi, 30 tepsi, 88 Urln
pilotta kapal)

! Model karsilastirmasindaki (Benchmark 1) capraz dogrulamali sonug. Ayni veriyle servisin kendisi
(Qdrant + DINOv2-base, glincel kalibrasyon) %42,6 otomatik onay ve %99,3 dogruluk veriyor; bkz.
§5.1.

2. Uriin ve entegrasyon modeli

Barcodie kendi basina bir POS degil, POS'un icine giren bir servistir. Mlsterimiz POS saglayicisi

(entegrator), onun musterileri isletmelerdir.

Kasa Barcodie (bulut API)
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Entegrasyon akisi (POS tarafinin yapacaklari):



NE ZAMAN CAGRI NE OLUR

Kurulum, bir PUT /vi/merchants/{id} isletme ve KVKK izni kaydi

kez

Kurulum + PUT /vi/merchants/{id}/catalog POS katalogu génderilir; Grtin adlar global
degistikce siniflara otomatik eslenir. Yanit: hazir/ onay

bekleyen / foto gereken Urtnler

Sadece POST ../catalog/{sku}/images Eslesmeyen Urine 3-5 foto

gerekenler

Cihaz basina, PUT Bos terazi karesi + ilgi alani

bir kez ../devices/{device}/calibration

Her satis POST ../recognitions Kare (+ weight_g ) — sku , adet/agirlik, aday
listesi

Kasiyer POST Dogru cevap kaydedilir (izin varsa egitim

duzeltince ../recognitions/{id}/feedback verisi)

Sozlesmenin tamami: api-contract/plugin-api.vi.yaml (OpenAPI 3). Kasada canl tetikigin
istege bagli bir edge ajani var: kamerayi izler, Grln yerlesip el cekildiginde (veya terazi
sabitlendiginde) API'yi kendisi cagirir, sonucu yerel WebSocket ile POS'a iletir. Model ¢alistirmaz.

Sozlesmesi: api-contract/edge-events.vl.asyncapi.yaml .

3. Tanima nasil ¢alisir

1. Goruntl hazirhg@ — kalibrasyonda verilen ilgi alani (ROI) kirpilir. Bos terazi karesiyle fark alinir:

degisim yoksa "terazi bos" denir ve model hic calistiriimaz.
2. Embedding — kare, DINOv2 ile 768 boyutlu bir vektdre cevrilir.

3. Arama — vektor, Qdrant'ta sadece o isletmenin katalogunda olan Uriinler arasinda aranir:

isletmenin kendi fotograflari + kataloga eslenmis global siniflar.

4. Kalibre gliven — ham benzerlik skoru olasilik degildir (6lgimde yanlis tahminlerin medyan skoru
0,83, dogrularin 0,85 — neredeyse ayni). Bu yuzden skoru ve ilk iki aday arasindaki farki,
Olcilmuis dogruluga gore 68renilmis bir lojistik modelden gegiririz: confidence =
sigmoid(a-benzerlik + b-fark + c) .Sonuc:"0,95 guven" gercekten "bu dizeydeki 100

tahminin ~95'i dogru" demek.

5. Karar — (¢ durum:



DURUM KOSUL POS NE YAPAR

confirmed Guven = esik (varsayilan 0,95, isletme degistirebilir) ve  Dogrudan sepete
ikinci adaydan acik fark ve sik karisan bir benzer Urilin
yok

needs_confirmation Tanidik ama emin degil Kasiyere en olasi 3

aday gosterir

unrecognized Hicbir drtine yeterince benzemiyor (el, poset, katalog Hicbir sey
disi)

"Sik karisan benzer Grln" listesi de 6lcimden gelir (golden « yesil elma, seftali < nektarin, limon <
misket limonu...): bu ciftlerde gliven ylksek olsa bile varsayilan kural otomatik onay vermez. status

bir dneridir; POS isterse kendi kuralini confidence Uzerine kurar.

4. Teknoloji kararlari

Her karar icin: ne segctik, alternatifler neydi, neden, kanit ve production'da ne olacak.

4.1 Model e8itmiyoruz: embedding + en yakin komsu

Karar Uriinleri siniflandiran bir model egitmek yerine, hazir bir gérsel temsil modeliyle her gorseli
vektore gevirip en yakin referansi buluyoruz.

Alternatif Uriin siniflariyla ince ayar (fine-tune) edilmis bir siniflandirici.

Neden Menu haftalik degisiyor. Siniflandiricida her yeni Grtin = veri toplama + yeniden egitim +
dagitim. Bizde yeni Urln = 3 fotografin vektorl veritabanina yazilir, saniyeler iginde aktif.
Ayrica her isletmenin pogacasi farkli; tek bir global model bunu 68renemez.

Kanit % Tepeden kasa setinde isletme 3 foto ekledikten sonra ilk tahmin dogrulugu %92,5-100
(3 farkli modelde, detector'stliz).

Bedeli Benzer Urlnleri (seftali/nektarin) ayirmak siniflandiricidan zor olabilir. Buna karsi: kalibre
guven + benzer Urtn kurall + kasiyer onay!1.

4.2 Gorsel temsil: DINOv2



Karar facebook/dinov2-base (Meta, Apache-2.0). Hafif secenek: dinov2-small .

Alternatifler CLIP (OpenAl), SigLIP2 (Google), DINOv2-large.

Neden isimiz gorselden gorsele eslestirme; metin yok. DINOV2 bu is igin egitilmis bir 6z-
denetimli model. CLIP/SigLIP metin-gorsel hizalamasi icin egitildi.

Kanit % Ayni 340 gorsellik test setinde (Benchmark 1):
Lk . OTOMATIK ONAY
MODEL . iLk 3 ) 3
TAHMIN (DOGRULUGU)
DINOv2-base %85,9 %974  %38,8 (%99,2)
DINOv2- %84,7 %977 %33,2(%99,1)
small
DINOv2-large %85,9 %97,1  %46,2 (%99,4)
SigLIP2-base %85,6 %99,7 %42,4 (%100)
CLIPB/16 %69,7 %95,3 %15,3 (%100)
CLIPB/32 %69,4 %92,3 %12,9 (%97,7)

o CLIPilktahminde ~16 puan geride: elendi.

CPU
SURESI

47 ms

20 ms

162 ms

96 ms

78 ms

38 ms

LISANS

Apache-
2.0

Apache-
2.0

Apache-
2.0

Apache-
2.0

MIT

MIT

- ilk dort model ilk tahminde istatistiksel olarak berabere (340 gorselde +4 puan belirsizlik).

DINOv2-base'i en iyi dogruluk / en diisiik gecikme dengesi icin sectik; small neredeyse ayni

dogrulukta 2,3x hizl— GPU'suz ucuz sunucu i¢in guclt aday.

- SigLIP2 gercek bir rakip: ilk 3'te ve otomatik onayda daha iyi, CPU'da 2x yavas. Pilot verisiyle

yeniden karsilastiracagiz. Model degisikligi tek ayardir ( EMBEDDING_MODEL ) + galeriyi yeniden

yukleme.

4.3 Uriin kutulama (detector): pilotta yok, yol haritasinda var

Kutulama, bir karede birden fazla triini ayirip saymak igin gerekir. Terazide tek trlin senaryosunda

gerekmez.


http://localhost:52540/benchmarks/

Karar Pilot tek rriin (terazi) — detector kapali. Karisik tepsi (firin, kafeterya) yol haritasinda.

Alternatifler YOLO-World (Ultralytics), OWLv2 (Google), modelsiz bos kare farki.

Kanit % Benchmark 2, 30 karisik tepsi / 88 Urlin, isletme 3 foto ekledikten sonra:
- . SEPET
) ADET URUN URON _ _ _
YONTEM - N BIREBIR LISANS
DOGRU YAKALAMA KESINLIGI -
DOGRU
YOLO-World + iiriin %93 %94 %91 %77 AGPL-3.0

adlari sozligu

YOLO-World, genel %47 %73 %98 %43 AGPL-3.0

so6zllik

OWLv2 + trun adlan %53 %93 %64 %43 Apache-

sozligii 2.0

OWLv2, genel sozlik %30 %69 %62 %7 Apache-
2.0

Bos kare farki, bagli %17 %48 %65 %0 —

bilesenler (modelsiz)

« Teknik olarak en iyisi YOLO-World; ayrica 50x hizli (CPU'da 115 ms, OWLv2 1,4 sn).

« Amalisansi AGPL-3.0: ag lizerinden hizmet olarak sunulursa servisin kaynak kodu kullanicilara
acilmali. Ticari kullanimi yasaklamaz; POS'un kodunu etkilemez (HTTP ile konusuyoruz). Yine de
kapall kaynak bir ticari serviste kullanmiyoruz.

« Yol: (1) pilot detector'sliz — lisans sorunu yok; (2) karisik tepsi icin kendi tepeden verimizle
Apache lisansli bir detector (RT-DETR / YOLOX / D-FINE) egitmek; (3) ara ¢6zlm olarak
Ultralytics ticari lisansi. YOLO-World'Un %93'U hedef ¢itamiz.

. Raf fotografi galeride ise detector zarar veriyor (ilk tahmin %85,9 — %76,5): yigindan tek
meyve Kirpiyor. Bu yizden galeri her zaman kirpimsiz yUklenir; detector yalnizca kasadaki sorgu
karesine uygulanir.

4.4 Vektor veritabani: Qdrant


http://localhost:52540/benchmarks/#kasa

Karar

Alternatifler

Neden

Durust not:
pgvector

Qdrant (Apache-2.0), tek digim, HNSW + kosinUs.
FAISS, pgvector, Milvus, Pinecone.

€ (¢ ihtiyacimiz var: (1) canh ekleme/silme — isletme iiriin ekler, aninda aranabilir
olmali; (2) filtreli arama — her arama sadece o isletmenin katalogunda (gok kiracili
izolasyon, §6); (3) kendi basina calisan, kalici, API'li bir servis. FAISS bir kituphanedir
(kahcilik, filtre, CRUD yok). Pinecone yonetilen ve bulut disina gikamaz — veri
yerelligi/KVKK agisindan istemedik. Milvus bu dlgcek icin agir.

Olgegimiz kiicUk (asagida). pgvector da yeterli olur ve "tek veritabani" avantaji getirir.
Production'da Postgres'e gecerken pgvector'a tasinmak gergek bir segenek; iki yolu
pilot verisiyle karsilastirip karar verecegiz. Arama katmani tek bir sinifta

( QdrantRepo ), degisiklik yerel kalr.

Olcek hesabi € (varsayim: 10.000 isletme x 20 kendi Griinii x 5 foto):

. HAM BOYUT (768 x inTs
VEKTOR .
FLOAT32) NICEMLEMEYLE
Global galeri (59 sinif x ~40 ~2.400 ~7 MB ~2 MB
gorsel)
isletme urtinleri ~1.000.000 ~3,1GB ~0,8 GB

Tek bir Qdrant duglimune (veya pgvector'lu bir Postgres'e) rahatca sigar. Arama isletme filtresiyle

yapildigi icin her sorgu fiilen birkag yluz vektore bakar; vektor DB darbogaz degildir — darbogaz

embedding'dir.

4.5 iliskisel

Bugiin

Neden
simdilik

Production

veri: SQLite — Postgres

SQLite ( plugin.db ): isletme, katalog + esleme durumu, cihaz kalibrasyonu, tanima
kayitlari, geri bildirim. Atomik SQL glincellemeleri, idempotency anahtari gikarimdan
once talep edilir.

Tek dosya, sifirisletim yukd, pilot dlcegi icin fazlasiyla yeterli.
Postgres. Tetikleyici: birden fazla worker/replika. SQLite, oran siniri ve galeri dnbellegi

surec ici oldugu icin bugln tek worker varsayimi var; dlceklemek icin Postgres +
gateway seviyesinde oran siniri + sema migrasyonu (Alembic) gerekir.



4.6 Fiyati ve kiloyu biz hesaplamiyoruz

» Fiyat donmiiyoruz, sadece sku . Fiyatlar ginltk degisir, sube/kampanya fiyati vardir; fiyati

senkron tutmak bizi hata kaynagi yapar. Fiyat otoritesi POS'tur.

- Kiloyu fotograftan tahmin etmiyoruz. & Tek fotograftan agirlik tahmini laboratuvarda bile %11

20 hata verir; tartiyla satista onayli terazi yasal zorunluluk (Otomatik Olmayan Tarti Aletleri

Yénetmeligi, 2014/31/AB). weight_g istekten aynen yansitilir.

4.7 Servis katmani
BILESEN SEGIM
API Python 3.11 + FastAPI

Sozlesme OpenAPI 3 ( plugin-
api.vi.yaml)

Hata RFC 9457 problem+json
modeli
Dagitim Docker; CPU imaji mevcut

Edge ajani Python, OpenCV, WebSocket

5. Olgtimler

NEDEN

ML ekosistemi Python'da; async, OpenAPl'den
sema

Tek gercek kaynak; degisiklik nce s6zlesmede

Her hata (500 dahil) tek bicimde; ic detay sizmaz

GPU zorunlu degil (§7)

Kasada model yok; hafif bilgisayar yeter

iki benchmark; iki farkl soru. Her ikisi de repoda tek komutla tekrar Uretilir; Docker veya vektér DB

gerekmez (arama, Qdrant'in bu 6lgekteki sonucuyla ayni olan kesin kosinUs ile yapilir — servis

yoluyla gapraz kontrol edildi, sonug birebir ayni ¢ikti).

5.1 Benchmark 1 — Model secimi (raf fotografi)

» Veri: Grocery Store Dataset (Klasson vd., WACV 2019, MIT) + Fruits-360 (MIT). Galeri 419
gorsel / 42 sinif; test 340 gorsel / 34 sinif, galeriyle cakismaz.

« Karar kurali: servisle ayni; kalibrasyon ¢apraz dogrulamali (yarisinda 6gren, diger yarisinda ol¢).

« Sonuglar: §4.2 ve §4.3. Ayrintl: benchmarks/2026-09-30/summary.md .



http://localhost:52540/benchmarks/

- Servisin kendisiyle (Qdrant + DINOv2-base, kirpimsiz): ilk tahmin %85,9, ilk 3 %97,4; kalibre
guven 0,95 esiginde tahminlerin %42,6's1 otomatik onaylaniyor, bunlarin %99,3'U dogru (¢apraz
dogrulamada %99,2). Guven 0Olcegi tutarli: 0,99 Ustl glvenle verilen tahminlerin gercek
dogrulugu %99,2.

o Tekrar: cd ai && python -m scripts.benchmark_models --latency-devices cpu mps

5.2 Benchmark 2 — Kasa agisi (tepeden, sabit kamera)

« Veri: sabit tepeden telefon kamerasi, tek tezgah. 40 tekli kare (11 tur), 30 karisik tepsi (88 trln), 1
bos tezgah. Galeri yine raf fotografi — yani "kurulum guni" durumunu olguyor.

« "3 foto sonra": her Urline kendi kasasindan en fazla 3 foto eklenir; birini-disarida-birak — test
edilen kare hicbir zaman galeride degildir.

Tek uUirlin, pilot ayari (DINOv2-base, detector'siiz). Servis, bos kare kalibrasyonu varsa kareyi

degisen bolgeye kirpar ("bos kare farki"), yoksa tum kareyi kullanir; ikisini de olgtik:

SURUM TUM KARE: ILK BOS KARE FARKI: ILK
TAHMIN / fLK 3 TAHMIN / fLK 3

Kurulum gund, tum 42 sinifta arama %45/ %85 %55/ %82,5

Kurulum gunu, isletme kataloguyla sinirh %80/ %100 %775/ %95

(servisin gercek davranisi)

isletme 3 foto ekledikten sonra %100/ %100 %92,5/ %100

Bos kare farki bu sette dezavantajli: kareler farkli videolardan alindigi icin kamera hafifce kaydi, sabit
montajli gercek kurulumda bu olmaz.

Kurulum gunu hatalar blyUk dlctide makul karismalar: yesil mandalina — misket limonu (galerideki
mandalinalar turuncu), kuru sogan — kirmizi sogan, Turk salataligl — kabak. Diger modellerde
(detector'sliz) kurulum gunu ilk tahmin %73-90 (SigLIP2 %90), 3 foto sonrasi %92,5-100. Ayrinti:
benchmarks/2026-10-02-overhead/summary.md .

Satis ciimlesi buradan cikiyor: "Kurulum giinti yaygin trdinlerde dogru lrtind kasiyere ilk 3 aday
icinde sunar; her lrtin igin kasada 3 foto cekildiginde neredeyse kusursuz tanir.”

o Tekrar: cd ai && python -m scripts.benchmark_overhead (veri ai/data/overhead/ +

labels.json)

5.3 Gecikme


http://localhost:52540/benchmarks/#kasa

Tek kare, 1Isinmadan sonra medyan (Apple M5 dizUstl; sunucu CPU/GPU'sunda heniiz

olclilmedi):

ADIM CPU GPU (APPLE MPS)
DINOv2-small embedding 20ms 10ms
DINOv2-base embedding 47ms 22ms

YOLO-World kutulama (yol haritasi) 115ms 13 ms
Bos kare farki (ROI, model yok) <5ms —

Ag gidis-donulsu ve goruntl yukleme bunlara eklenir. Edge ajaninin hedefi tetikten sonuca p50 < 700
ms. &

6. Guvenlik, cok kiracilik ve KVKK

Cok kiracilik. Kiraci = (APl anahtarinin sahibi entegratdr, merchant_id ). Her SQL sorgusu ve her

vektor aramasi kiraciyla filtrelenir; bir isletmenin trlinleri baska bir isletmenin tanimasini etkileyemez.

Kimlik ve sinirlar. Bearer API anahtari (sabit zamanli karsilastirma), entegrator basi dakikada 600
istek (429 + Retry-After ), dosya 4 MB, cozunurlik 40 MP (dekompresyon bombasina karsi
c6zmeden dnce kontrol), istek gbvdesi sinir kimlik dogrulamadan énce. ENVIRONMENT=pzod iken

varsayilan anahtar, bellek ici vektdr DB veya korumasiz eski uglar varsa servis aclimaz.

KVKK.

VERI SAKLAMA

Kasa karesi — isletme izni yoksa Diske hi¢ yazilmaz

Kasa karesi — izin var, geri bildirim 24 saat, sonra otomatik silinir

gelmedi

Kasa karesi — izin var, kasiyer duzeltti Egitim verisi; izin geri cekilince isletmenin tim kareleri
silinir

Tanima kaydi (yanit, kare yok) 30 gln

Ylz tanima yapmayiz; kamera ROl ile sadece tarti/tezgah alanina bakar. Cikarimin bulutta mi1 kasada

mi yapilacagl entegratdrle birlikte netlesecek acik bir sorudur (§9).



Lisanslar.
BILESEN

DINOV2 (Meta)

Qdrant

FastAPI, Pydantic

SQlLite

Grocery Store Dataset, Fruits-360 (eski
suriim)

YOLO-World (Ultralytics)

Ticari kullanima kapali veri setleri (RPC, SKU-110K, D2S) bilingli olarak kullaniimadi.

KULLANIM

Gorsel temsil

Vektor DB

Servis

iliskisel veri

Global galeri

Sadece gelistirme/demo — yayinda
yok

LISANS

Apache-
2.0

Apache-
2.0

MIT

Kamu mali

MIT

AGPL-3.0



7. Production'a gecis

KONU BUGUN

Hesaplama CPU yeterli (47
ms)

iliskisel veri SQlLite, tek
worker

Vektor DB Qdrant tek
digum, ic ag

Oran siniri Sureg ici

Godzlemlenebilirlik  Yapilandinimis log

Yedek Yok
Kalibrasyon Raf fotografiyla
ogrenildi

PRODUCTION

CPU ile basla; canli tetikte gecikme
yetmezse GPU

Postgres + Alembic migrasyon + ¢oklu
worker

APl anahtari + TLS + yedek; gerekirse int8
nicemleme. Alternatif: pgvector'a
birlestirme

API gateway

Metrikler: gecikme p50/p95, otomatik
onay oranl, kasiyer duzeltme orani

plugin_data + Qdrant snapshot

Pilot kasasinin kareleriyle yeniden
Ogrenilir ( eval_holdout --fit)

NE ZAMAN

Pilot 6lcimune
gore

Pilot sonrasi

Bulut
kurulumunda

Coklu worker

ile

Pilottan dnce

Pilottan once

Pilotun ilk
haftasi

Veri dongiisii. Kasiyerin her dizeltmesi ( /feedback ), izin varsa etiketli bir kasa karesidir. Asil

rekabet avantajimiz hazir veri setleri degil, sahadan gelen bu veridir: kalibrasyon, benzer trln listesi

ve ileride kendi detector'imiz bununla iyilesir.

8. Yol haritasi

1. Pilot — tek iriin, terazili kasa. Detector'siiz, lisans temiz. Olcuilecekler: kasa siiresi, otomatik

onay oranl, kasiyer diizeltme orani, gecikme. Kalibrasyon pilot verisiyle yeniden 6grenilir.

2. Karisik tepsi. Pilot karelerinden etiketli veri — Apache lisansli kendi detector'imiz. Cita: YOLO-

World + trlin adlari ile élgtiguimuz %93 adet dogrulugu.

3. Model glincellemesi. SigLIP2 / DINOv2-small, pilot verisiyle yeniden karsilastirilr.

4. Tek fotografla tiriin tanitma. Uretken gorsel modelle tek fotodan cesitleme + "benziyor ama degil"

negatifleri ( plans/AI_AUTO_ENROLL_PLAN.md ).



9. Bilinen sinirlar ve acik sorular

Olciim sinirlari.

Benchmark 2 kiicuk: 70 kare, tek tezgah, tek i1sik; Urtin bazinda oranlar guvenilir degil. "Yon
gosteren ilk sonug" olarak okunmali. "3 foto sonra" testinde kurulum ve test kareleri ayni
oturumdan — iyimser.

"Katalogla sinirli" sonuclarda katalog 12 Grtnltkta; gercek bir manav katalogu daha buyuk olacak

ve benzer Urlnleri (kirmizi sogan, misket limonu) birlikte icerecek — oranlar diisebilir.
Benchmark 1'in verisi market rafi fotografi, kasa agisi degil.
Gecikme sunucu donaniminda dlctlmedi.

Pastane urtnleri (simit, pogaca, agma) igin global galeri yok; bunlar isletme fotografiyla tanitilir ve
bu senaryo heniz ayrica 6lgilmedi.

Bilinen zayifliklar.

Gorsel olarak cok benzeyen Urlnler (seftali/nektarin, golden/yesil elma, limon/misket limonu) —

sistem bunlarda otomatik onay vermez, kasiyere sorar.

Ayni global sinifa eslenmis iki Grtin ("Domates" ve "Organik Domates") ayirt edilemez; biriicin

isletme fotografi gerekir.

Pilotta bir karede tek trun.

Entegratodrle netlesecekler.

Cikarim bulutta mi, kasada mi?
Terazi baglantisi (POS Uzerinden mi, seri port mu)?
Kamera donanimi ve montaj standardi.

KVKK aydinlatma metni ve veri isleme s6zlesmesi.

Barcodie, Moka United Al Ideathon & Hackathon'da 400 basvuru arasindan ikincilik aldl. Kod ve tiim

Oletim script'leri talep halinde paylasilabilir.



